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Ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ７７３．４６ ６．６３ ２００．２８ ２６．０４±４．７４ ２４．８２±４．０７ ２４．２９±４．３２

Ｄｉａｂｅｔｉｓ ７８３０．９３ １３．６８ １０９０．８２ ２３．７９±１．８０ ２５．８４±１．８１ ２４．４３±１．７６

Ｆｌａｒｅｓｏｌａｒ ２０４１９．７１ ２４．２３ ３８７７．２０ ３２．４３±１．８２ ３５．０１±１．７２ ３４．１２±１．９３

Ｇｅｒｍａｎ ２４３９７．０２ ４１．００ ２６１９．５３ ２３．６１±２．０７ ２５．２７±２．３９ ２４．０４±２．２８

Ｈｅａｒｔ ５３８．１１ ４．３０ １４６．９６ １５．９５±３．２６ １７．２２±３．５１ １５．９３±３．６６

Ｉｍａｇｅ １３４６４７６．００ １２９．７０ ９１４４．４４ ２．９６±０．６０ ３．６２±０．６３ ２．６８±０．５４

Ｔｈｙｒｏｉｄ ３６８．４３ ３．１３ ９７．０２ ４．８０±２．１９ ４．３５±２．３４ ４．２３±２．２０

Ｔｉｔａｎｉｃ ４０３．５９ ３．５３ １１０．０２ ２２．４２±１．０２ ２２．３１±１．００ ２２．９０±１．２４

Ｔｗｏｎｏｒｍ ４４９．８４ １５．６３ ８４３．１３ ２．９６±０．２３ ２．６７±０．３９ ２．４８±０．１７

Ｗａｖｅｆｏｒｍ ４５８６．２５ １８．７５ ８４５．６７ ９．８８±０．４４ １０．６４±０．９８ ９．８８±０．６１

Ｍｅａｎ １２８２５．００ ２４．４０ １７９５．１３ １６．０３±１．７１ １６．６０±１．７６ １５．９９±１．７４
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［１］　ＲＡＪＡＮＪ，ＲＡＹＮＥＲＰ．Ｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｕ

ｓｉｎｇｔｈｅＶｏｌｔｅｒｒａｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｍｏｄｅｌａｎｄＢａｙｅｓｄｅｃｉｓｉｏｎ

ｔｈｅｏｒｙ［Ｃ］∥ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＡｃｏｕｓ

ｔｉｃｓ，Ｓｐｅｅｃｈ，ａｎｄＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ．Ｐｉｓｃａｔａｗａｙ，ＮＪ，

ＵＳＡ：ＩＥＥＥ，１９９３：２７?３０．

［２］　ＦＵＫＵＮＡＧＡＫ．Ｉｎｔｒｏｄｕｃｔｉｏｎｔｏｓｔａｔｉｓｔｉｃａｌｐａｔｔｅｒｎ

ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｍ］．ＳａｎＤｉｅｇｏ，ＵＳＡ：ＡｃａｄｅｍｉｃＰｒｅｓｓ，

１９９０：３０?３３．

［３］　ＲＡＴＳＣＨＧ，ＭＩＫＡＳ，ＭＵＬＬＥＲＳＢ．Ｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｎｇ

ｂｏｏｓｔｉｎｇａｌｇｏｒｉｔｈｍｓｆｒｏｍＳＶＭｓ：ａｎａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｔｏｏｎｅ

ｃｌａｓｓｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰａｔｔｅｒｎ

ＡｎａｌｙｓｉｓａｎｄＭａｃｈｉｎｅＩｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ，２００２，２４（９）：１１８４?

１１９９．

［４］　ＥＧＭＯＮＴＰＥＴＥＲＳＥＮ Ｍ，ＤＥＲＩＤＤＥＲＤ，ＨＡＮ

ＤＥＬＳＨ．Ｉｍａｇｅｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇｗｉｔｈｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓ：ａ

ｒｅｖｉｅｗ［Ｊ］．ＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ，２００２，３５（１０）：２２７９?

２３０１．

［５］　ＣＯＲＴＥＳＣ，ＶＡＰＮＩＫ Ｖ．Ｓｕｐｐｏｒｔｖｅｃｔｏｒｎｅｔｗｏｒｋｓ

［Ｊ］．ＭａｃｈｉｎｅＬｅａｒｎｉｎｇ，１９９５，３（３）：２７３?２９７．

［６］　ＨＵＢＥＬＤＨ，ＷＩＥＳＥＬＴＮ．Ｒｅｃｅｐｔｉｖｅｆｉｅｌｄｓ，ｂｉｎｏｃ

ｕｌａｒｉｎｔｅｒａｃｔｉｏｎａｎｄｆｕｎｃｔｉｏｎａｌａｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅｉｎｔｈｅｃａｔ’ｓ
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ｈｔｔｐ：∥ｗｗｗ．ｊｄｘｂ．ｃｎ

ｖｉｓｕａｌｃｏｒｔｅｘ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＰｈｙｓｉｏｌｏｇｙ，１９６２，１６０

（１）：１０６?１５４．

［７］　ＨＯＷＥＬＬＡＪ，ＨＯＷＥＬＬＡＪ，ＢＵＸＴＯＮＨ，ｅｔａｌ．

Ｒｅｃｅｐｔｉｖｅｆｉｅｌｄｆｕｎｃｔｉｏｎｓｆｏｒｆａｃｅｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ［Ｃ］∥Ｐｒｏｃ

２ｎｄＩｎｔＷｏｒｋｓｈｏｐＰａｒａｌｌｅｌＭｏｄｅｌｌｉｎｇｏｆＮｅｕｒａｌＯｐｅｒａ

ｔｏｒｓｆｏｒＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ．Ｆａｒｏ，Ｐｏｒｔｕｇａｌ：Ｕｎｉｖｅｒ

ｓｉｔｙｏｆＡｌｇａｒｖｅ，１９９５：８３?９２．

［８］　ＤＡＵＧＭＡＮＪＧ．Ｔｗｏｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｓｐｅｃｔｒａｌａｎａｌｙｓｉｓ

ｏｆｃｏｒｔｉｃａｌｒｅｃｅｐｔｉｖｅｆｉｅｌｄｐｒｏｆｉｌｅｓ［Ｊ］．ＶｉｓｉｏｎＲｅｓｅａｒｃｈ，

１９８０，２０（１０）：８４７?８５６．

［９］　ＬＩＮＤＥＢＥＲＧＴ．Ｓｃａｌｅｓｐａｃｅｆｏｒｄｉｓｃｒｅｔｅｓｉｇｎａｌｓ［Ｊ］．

ＰＡＭＩ，１９９０，１２（３）：２３４?２５４．

［１０］ＳＣＥＮＩＡＫＭＰ，ＲＩＮＧＡＣＨＤＬ，ＨＡＷＫＥＮＭＪ，ｅｔ

ａｌ．Ｃｏｎｔｒａｓｔ’ｓｅｆｆｅｃｔｏｎｓｐａｔｉａｌｓｕｍｍａｔｉｏｎｂｙｍａｃａｑｕｅ

Ｖ１ｎｅｕｒｏｎｓ［Ｊ］．ＮａｔｕｒｅＮｅｕｒｏｓｃｉｅｎｃｅ，１９９９，２（８）：

７３３?７３９．

［１１］ＳＨＥＰＰＬＡ．ＲａｄｏｎＮｉｋｏｄｙｍｄｅｒｉｖａｔｉｖｅｓｏｆＧａｕｓｓｉａｎ

ｍｅａｓｕｒｅｓ［Ｊ］．ＴｈｅＡｎｎａｌｓｏｆＭａｔｈｅｍａｔｉｃａｌＳｔａｔｉｓｔｉｃｓ，

１９６６，３７（２）：３２１?３５４．

［１２］ＪＡＩＮＡＫ，ＦＡＲＲＯＫＨＮＩＡＦ．Ｕｎｓｕｐｅｒｖｉｓｅｄｔｅｘｔｕｒｅ

ｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎｕｓｉｎｇＧａｂｏｒｆｉｌｔｅｒ［Ｊ］．ＰａｔｔｅｒｎＲｅｃｏｇｎｉ

ｔｉｏｎ，１９９１，２４（１２）：１１６７?１１８６．

［１３］ＸＵＺｏｎｇｂｅｎ，ＤＡＩＭｉｎｇｗｅｉ，ＭＥＮＧ Ｄｅｙｕ．Ａｆａｓｔ

ｈｅｕｒｉｓｔｉｃｓｔｒａｔｅｇｙｆｏｒｍｏｄｅｌｓｅｌｅｃｔｉｏｎｏｆｓｕｐｐｏｒｔｖｅｃｔｏｒ

ｍａｃｈｉｎｅｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｙｓｔｅｍｓ，Ｍａｎ

ａｎｄＣｙｂｅｒｎｅｔｉｃｓ：ｐａｒｔＢ，２００９，３９（５）：１２９２?１３０７．
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